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Neuralis halézatok paraméterrobusztussaga
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A neuralis halézatok kiemelked6 figyelmet kaptak az elmult években, mind a felhasznaldi, mind a
kutatasi oldalrél. Napjainkban szamos teriileten alkalmazzak 6ket, ilyen példaul a szamitégépes latés és a
beszédfelismerés. A kutatasok donté tobbsége az egyre pontosabb és megbizhatobb hélézatok eldallitasanak
irdnydba mozdult el. A megbizhatd, més néven robusztus hélézatok tanitasdnak érdekében szamos tanitasi
technikat javasoltak a kutaték. A modszerek donté tobbsége két csoportba sorolhatd. Az adverzalis tanitas
[1] alapt algoritmusok ellenséges példék felett optimalizéljdk a hdlézatok paramétereit. A mindsitett [2]
(certified) tanitds alapi mdédszerek pedig befoglaldst szdmitanak a hélézat kimeneteire, majd a korlatok
alapjan feltételezheto legrosszabb esetet minimalizdljak. A bemenet fékuszu taAmadasok mellett, a halézatok
paraméter tdmaddsa is el6térbe keriilt. Az ilyen tipusi tamadédsok a héalézatok paramétereit médositjak
és ezaltal valtjak ki az ellenséges viselkedést. Ezek alapjan kidolgoztak olyan tanitdsi moddszereket,
melyek a hélézatok paraméterstabilitasdanak elérését is beépitik a tanitdsi folyamatba, melyek koziil
a szakirodalomban legelterjedtebb az Adverzdlis Siuly Perturbdcid (AWP) [3] médszere lett. Az algo-
ritmus legfébb hatranya, hogy a legrosszabb esetet erésen alulbecsiili, igy nem nyujt kell6 védelmet
a paramétertdmadasok ellen. Kutatdsunk sordn feltartuk az AWP algoritmus legjelent&sebb gyenge
pontjat, és javasoltunk egy certified alapi tanitdalgoritmust, amely szamos esetben novelte a halézatok
ellenalloképességét a paramétertamadédsokkal szemben.
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