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A mesterséges neurdlis haldk szamos tudomanyteriileten megjelennek. Megfigyelhetd, hogy bizonyos
esetekben ezek a halézatok is tévedhetnek. Gyakran az input kis torzitdsara mar fals eredménnyel térnek
vissza [1]. Az ilyen hibak kikiisz6bolésére szdmos moédszer 1étezik. A robusztus tanitds mar a tanitdsi
folyamat alatt megprébdlja csokkenteni a h&lé sebezhet&ségét és novelni az ellenalloképességet. Més
technikdk, a mar kész hdlékon torténd ellenséges példa detektaldson alapulnak. Szamos matematikailag
korrektnek gondolt rendszer létezik ellenséges példédk detektalasara, de gyakran ezek implementaldsakor
a praktikussdgra koncentralnak, a numerikus hibak kikiiszobolése helyett. Ezek a numerikus hibdk a
hélézat miikodése kozben is megjelennek és a rétegek alatt folyamatos felhalmozdédnak, mely szintén
hibas osztalyozdshoz vezethet. A példak detektdlasiara a MIPVerify az adott input képekhez, a lefixélt
perturbacié tipus és hozza tartozé korlat mellett keresi az adott korlatokon beliili, legkozelebbi el-
lenpéldat és hatdrozza meg azokat a perturbacié értékeket, melyekkel deformdlva az eredeti inputot,
mér téves eredményt kapunk [2]. A MIPVerify kiilonb6z6 MILP feladatok sorozataként fogalmazza meg a
problémaét, amelyek megoldaséra kiilsé solverek alkalmazhatdak. A rendszer miikodésébél adédéd pontat-
lansdgi hibak nagy része a lebegépontos aritmetikabdl fakad. Az eléaddasunkban bemutatjuk a MIP Verify
sebezhet&ségeit [3], illetve mutatunk technolégidkat melyek ezen sebezhetdségeket kezelik, mikozben a
hatékonysdgabdl nem veszit.
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